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บทคัดย่อ 
การวิจัยครั้งนี้มีวัตถุประสงค์เพื่อ 1) เพื่อออกแบบและพัฒนาโครงข่ายประสาทเทียมสำหรับพยากรณ์

หนี้สินของเกษตร  2) นำองค์ความรู้ที่ได้จากงานวิจัยไปเผยแพร่ให้แก่เกษตรกรเพื่อวางแผนการใช้จ่ายในครัวเรือน  
และ 3) เพ่ือประเมินความพึงพอใจขององค์ความรู้ที่เกษตรกรได้รับและสามารถนำไปปรับใช้ให้เกิดประโยชน์  โดย
ผู้วิจัยได้นำทฤษฎีการเรียนรู้ของนิวรอลเน็ตเวิร์คมาประยุกต์ใช้กับข้อมูลกลุ่มตัวอย่างที่ถูกเก็บรวบรวมจากเกษตรกร  
ประกอบด้วยข้อมูลรายรับรายจ่ายของเกษตรกร จำนวน 100 ครัวเรือน ระยะเวลาในการจัดเก็บ    1 ปี รวมข้อมูล
ทั้งสิ้น 36,500 ชุดข้อมูล มี 17 ปัจจัย  ได้แก่ ข้อมูลเงินได้สุทธิ   เงินเก็บก่อนใช้   อื่นๆ  ค่าอาหาร  ค่าท่ีพัก  ค่าน้ำ
ค่าไฟ  ค่าเครื่องนุ่งห่ม  ค่ายา  ค่ายานพาหนะ  ค่าลอตเตอรี่  ค่าการพนัน  ค่าสุรา  ค่าบุหรี่  เงินต้นหน้ีสิน  ดอกเบี้ย  
ค่าท่องเท่ียว  ค่าทำบุญ  เพ่ือใช้ในการทดสอบในงานวิจัยครั้งน้ี 
 ผลการวิจัยพบว่า จำนวนโครงข่ายประสาทเทียมที่อยู่ในโครงสร้างถูกจัดเรียงในลักษณะการเรียนรู้แบบ
แพร่กระจายไปข้างหน้า (Feed-Forward Neural Network) โดยมีค่าเฉลี่ยของความถูกต้องเท่ากับ 99.1537% , 
ค่าความผิดพลาดจากการจำแนกกลุ่ม เท่ากับ 0.8463%  ซึ่งผลลัพธ์อยู่ในเกณฑ์ระดับมากและทำให้เกิดองค์ความรู้
ใหม่จากงานวิจัย สามารถนำไปเผยแพร่ไปสู่ประชากรเพ่ือนำไปประยุกต์ใช้งาน การประเมินความพึงพอใจของโมเดล
ที่ใช้ในการวิเคราะห์พยากรณ์หน้ีสินจากบัญชีครัวเรือนจากกลุ่มเกษตรกร โดยมีความคิดเห็นโดยรวมอยู่ในระดับมาก
ที่สุด  (�̅� = 4.54, S.D.= 0.35)  เมื่อพิจารณารายข้อ พบว่าประเด็นผลการพยากรณ์สามารถนำไปประกอบการ
ตัดสินใจ มีค่าเท่ากับ (�̅� = 4.68, S.D.= 0.56)  อยู่ในระดับมากที่สุด 

 
คำสำคัญ: หน้ีสิน , บัญชีครัวเรือน  ,การพยากรณ์ ,  โครงข่ายประสาทเทียม 
 

ABSTRACT 
The objectives of the research were to 1) to design and develop an artificial neural network 

for forecasting agricultural debt 2) to disseminate the knowledge gained from the research to 
farmers to plan household spending and 3) To assess the satisfaction of knowledge received by 
farmers and to apply them to benefit. The theory of Neural Networks was applied to predict the 
debt of household accounting. The 36,500 information copies were collected from 100 farmers for 
one year. The data sets consisted of 17 factors included net income, saving before spending money, 
other expenses, food bill, accommodation cost, water and electricity bill, clothing cost, vehicle 
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cost, cost of medicine l, lottery fee, gambling cost, liquor cost, cigarette cost, debt, interest cost, 
travel expenses, and making merit pay.  

The number of neural network was arranged in the form of Feed-Forward Neural Network 
in average accuracy with 99.1537%, and the error of classification was 0.8463%. According to the 
research findings, the forecasting was shown at a high level.  The result was created new knowledge 
and could be published to apply for the farmers. The assessment of satisfaction of forecasting 
model was rated at the highest level (�̅� = 4.54, S.D.= 0.35) as a whole. Considering each aspect, it 
was shown that the forecasting model could be applied for decision making which was rated at 
the highest level (�̅� =4.68, S.D. =0.56).   
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บทนำ 

สมาชิกในครัวเรือนถือเป็นองค์ประกอบหลักของการบริหารจัดการรายได้ที่ครอบครัวได้รับเป็นประจำใน
แต่ละเดือน นำไปสู่การบริหารจัดการรายได้และควบคุมค่าใช้จ่ายให้เพียงพอกับสมาชิกในครัวเรือน โดยครัวเรือนที่มี
สมาชิกที่เป็นหนี้เพื่อการบริโภคสินค้า การกู้ธนาคาร หรือหนี้นอกระบบ ซึ่งสามารถคาดการณ์ถึงการเกิดหนี้ใน
อนาคตได้อย่างแน่นอน [1] ทำให้หัวหน้าครอบครัวและสมาชิกในครัวเรือนจำเป็นต้องมีการควบคุมค่าใช้จ่ายที่มี
ประจำและค่าใช้จ่ายที่เพ่ิมเข้ามาในแต่ละช่วงเวลาซึ่งมีทั้งจำเป็นและไม่จำเป็นดังน้ันการวางแผนกลยุทธ์ทางการเงิน
ในครัวเรือนถือเป็นสิ่งสำคัญสำหรับช่วยจัดการความเสี่ยงเพ่ือไม่ให้มีหน้ีสินและหาแนวทางป้องกันได้อย่างถาวร [2] 
การทำบัญชีรายรับ-รายจ่ายของครัวเรือนถือเป็นสิ่งสำคัญทำให้รู้ที่มาที่ไปของเงินที่ใช้จ่ายในแต่ละวัน และเป็นตัว
ช่วยที่ดีที่ทำให้เกิดความยึดหยุ่นสำหรับครอบครัวที่มีรายได้น้อย ทำให้สามารถช่วยจัดสรรจำนวนเงินได้ดีเพ่ิมข้ึนตาม
ปัจจัยที่มีความสำคัญของการใช้จ่าย [3] อีกท้ังการพยากรณ์หน้ีสินในครัวเรือนก็สามารถช่วยลดปัจจัยของค่าใช้จ่าย
ที่ไม่จำเป็นออกได้ โดยการนำข้อมูลค่าใช้จ่ายที่ครัวเรือนต้องรับผิดชอบในแต่ละเดือน เช่น  ค่าปุ๋ย ค่าเครื่องมือทาง
การเกษตร ค่าน้ำ ค่าไฟ ค่าเชื้อเพลิงในครัวเรือน ค่าเดินทาง ค่าน้ำมันรถ ค่าเสื้อผ้า ค่าอินเทอร์เน็ต ค่าเสริมสวย
ความงาม [4, 5] จากปัจจัยรายการค่าใช้จ่ายที่ถูกจัดเก็บในรูปแบบรายเดือน รายปี ที่มีจำนวนมากมาย โดยมีทั้ง
รายการค่าใช้จ่ายเดิมและค่าใช้จ่ายใหม่ที่เพ่ิมเข้ามาตลอดเวลา เพ่ือให้มีการบริหารรายได้ของครัวเรือนตลอดจนการ
วางแผนกลยุทธ์การด้านการเงิน ผู ้วิจัยจึงนำหลักการทำเหมืองข้อมูลมาประยุกต์ใช้โดยเลือกเทคนิคโครงข่าย
ประสาทเทียม [6, 7] เพ่ือช่วยคาดการณ์การเกิดหน้ีจากปัจจัยค่าใช้จ่ายและต้นทุนของปัจจัยเครื่องมือในการลงทุน
เพื่อประกอบอาชีพ โดยได้แนวคิดนำมาวิเคราะห์พยากรณ์หนี้สินบัญชีครัวเรือนเกษตรกร เพื่อเกษตรกรสามารถ
วางแผนการเงินในครัวเรือนและลดปัจจัยค่าใช้จ่ายที่ไม่จำเป็น นำไปสู่การใช้ชีวิตให้สอดคล้องกับแนวทางปรัชญา
ของเศรษฐกิจพอเพียงได้อย่างย่ังยืน [8] 

 
1. วัตถุประสงค์การวิจัย 

1. เพ่ือออกแบบและพัฒนาโครงข่ายประสาทเทียมสำหรับพยากรณ์หน้ีสินของเกษตร 
2. นำองค์ความรู้ที่ได้จากงานวิจัยไปเผยแพร่ให้แก่เกษตรกรเพ่ือวางแผนการใช้จ่ายในครัวเรือน 
3. เพ่ือประเมินความพึงพอใจขององค์ความรู้ที่เกษตรกรได้รับและสามารถนำไปปรับใช้ให้เกิดประโยชน์ 
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2. เอกสารและงานวิจัยที่เก่ียวข้อง 
 2.1 บัญชีครัวเรือน (Household Bookkeeping)  เป็นการจดบันทึกรายละเอียดของการใช้จ่ายรวมทั้ง
รายได้และค่าใช้จ่าย ทำให้สมาชิกในครอบครัวได้รับรู้ถึง รายรับ รายจ่าย หนี้สิน และจำนวนเงินคงเหลือของแต่    
ละวัน ทำให้สมาชิกในครอบครัวสามารถนำไปวางแผนการใช้จ่ายในครัวเรือนได้ รวมถึงการตัดรายการค่าใช้ที่ไม่
จำเป็นทิ้ง เพื่อลดภาระหนี้สินที่เพิ่มขึ้นได้และมีเงินเก็บไว้ใช้ในอนาคต  โดย สุนีย์รัตน์ วุฒิจินดานนท์ [9] ได้ศึกษา
กระบวนการเรียนรู้การจัดทำบัญชีครัวเรือนอย่างย่ังยืนของเกษตรกร โดยแบ่งกระบวนการเรียนรู้ในการจัดทำบัญชี
ครัวเรือนของเกษตรกร 2 ขั้นตอน คือ การประเมินทางเลือก และการติดตามและประเมินผล  การดำเนินการทำ
บัญชีครัวเรือนของเกษตรกรก็สามารถทำได้อย่างต่อเน่ืองและยังยืน 
 2.2 การทำเหมืองข้อมูล (Data Mining) เป็นเทคนิคการวิเคราะห์ข้อมูลโดยข้อมูลน้ันต้องผ่านกระบวนการ
การรวบรวมและเตรียมข้อมูล (Data Collection and Preparation) ก่อนที่นำข้อมูลไปทดสอบหลายหลักการ   
เช่น เทคนิคการเรียนรู้ของเครื่อง (Machine Learning), สถิติ, เทคนิคการสร้างภาพ (Visualization Techniques) 
การเรียนรู้แบบเชิงลึก (Deep Learning) โครงข่ายประสาทเทียม (Neural Network) เหมาะกับลักษณะกลุ่มข้อมูล
ขนาดใหญ่และมีความซับซ้อน เพื่อนำไปดำเนินการตามลักษณะเฉพาะของเทคนิคการทำเหมืองข้อมูลแต่ละแบบ 
โดยนำไปประยุกต์ใช้ให้เหมาะสมกับงานและเกิดประสิทธิภาพและประโยชน์สูงสุด [10] 

2.3 โครงข่ายประสาทเทียม (Neural Networks) เป็นวิธีที่ให้ประสิทธิภาพและมีความแม่นยําในด้าน  
การพยากรณ์หรือใช้ในการคาดการณ์ข้อมูลด้านการเงิน การลงทุน สภาวะหนี้สิน ซึ ่งโครงข่ายประสาทเทียม 
สามารถเรียนรู้จากตัวอย่างและทำให้เป็นรูปแบบทั่วไป (Generalize) ด้วยกฎการเรียนรู้ (Learning rule) ทำให้
สามารถรู้จำและจําแนกรูปแบบข้อมูลนําเข้า (Input) แบบใหม่ที่ไม่รู้จักมาก่อนได้ สำหรับการพยากรณ์คำนวณจาก
ค่าต่าง ๆ ของปัจจัยที่มีอิทธิพล โดยกำหนดค่าพารามิเตอร์ Learning Rate อยู่ในช่วง 0 ถึง 1 ค่า Momentum  
อยู่ในช่วง 0 ถึง 1 และค่า Training Cycle ที่ 300, 500, 800, 1,000 และ 1,500 โดย Slavici, Maris, & Pirtea 
[11] กำหนดค่าอยู ่ที่ 50, 100, 200 or 500 สำหรับนำไปทดสอบความแม่นยำในการพยากรณ์การล้มละลาย
ทางด้านการเงิน  

จากการศึกษางานวิจัยที่เก่ียวข้องผู้วิจัยจึงมีแนวคิดที่นำข้อมูลของเกษตรมารวบรวมไว้เพ่ือพยากรณ์หรือ
คาดการณ์ด้วยวิธีการที ่มีประสิทธิภาพ เพื ่อจะนำองค์ความรู้ที ่ได้มาเผยแพร่ให้แก่เกษตรกรให้สามารถนำมา
ประยุกต์ใช้กับครัวเรือนอย่างย่ังยืน 

 
วิธีดำเนินการวิจัย 

1. เคร่ืองมือการวิจัย 
1.1 แบบสอบถามข้อมูลทั่วไปและรายการค่าใช้จ่ายของเกษตรกร 
1.2 เทคนิคโครงข่ายประสาทเทียมเป็นโมเดลในการจำลองการพยากรณ์หนี ้สินจากบัญชีครัวเรือน

เกษตรกร 
1 .3 โ ป ร แกรม  WEKA (Waikato Environment for Knowledge Analysis)  ใ ช ้ ส ำหร ั บก ารท ำ        

เหมืองข้อมูล โดยทำการดึงข้อมูลมาวิเคราะห์และสร้างโมเดลสำหรับการพยากรณ์หนี ้สินจากบัญชีครัวเรือน
เกษตรกร 

1.4 แบบประเมินความพึงพอใจของโมเดลโครงข่ายประสาทเทียมสำหรับพยากรณ์หน้ีสินของเกษตรกร  
 

2. กลุ่มเป้าหมาย 
ข้อมูลที่ใช้ในงานวิจัยการการวิเคราะห์พยากรณ์หนี้สินจากบัญชีครัวเรือนเกษตรกรด้วยเทคนิคเครือข่าย

ประสาทเทียม โดยเก็บข้อมูลปัจจัยรายรับรายจ่ายของเกษตรกรซึ่งเป็นข้อมูลแบบทุติยภูมิดังน้ี 
       2.1  ข้อมูลรายรับรายจ่ายของ 100 ครัวเรือน ระยะเวลา 1 ปี รวมเป็น 36,500 ชุดข้อมูล 
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        2.2  กลุ่มตัวอย่าง จำนวน 100 ครัวเรือน ใช้ระยะเวลา 1 เดือน เพื่อประเมินความพึงพอใจในการ
นำองค์ความรู้ได้รับไปประยุกต์ในการวางแผนรายรับรายจ่ายของครอบครัวเกษตรกร 

 
3. ขั้นตอนการดำเนินการวิจัย ให้ระบุขั้นตอน หรือระยะที่ดำเนินการวิจัยเป็นข้อ ๆ ตามลำดับการวิจัย 

จากการศึกษาปัญหา ทฤษฎี และงานวิจัยที ่เก ี ่ยวข้อง พบว่าจากปัญหาเรื ่องหนี ้สินของเกษต รกร          
การเพ่ิมข้ึนของค่าใช้จ่าย และการลดลงของรายได้เกษตรกร หากสามารถคาดการณ์หรือพยากรณ์ว่ามีปัจจัยใดที่มี
ผลต่อการเกิดหน้ีสินจะส่งผลดีต่อการวางแผนค่าใช้จ่าย ดังน้ันผู้วิจัยได้แบ่งวิธีการดำเนินการวิจัยออกเป็น 2 ส่วน คือ 
กรอบแนวคิดของงานวิจัย และ กรอบแนวคิดการวิจัยของแบบจำลอง 

 
ภาพที ่1  กรอบแนวคิดของงานวิจัย 

การออกแบบกรอบแนวคิดการวิจัยที ่อิงตามแนวคิดการค้นหาฐานความรู้ในฐานข้อมูล (Knowledge 
Discovery in Database, KDD)   ที่ใช้ในการสกัดความรู ้จากฐานข้อมูลขนาดใหญ่  จากภาพที่ 2 กรอบแนวคิด   
การวิจัยของแบบจำลองการพยากรณ์หนี ้สินครัวเรือนของเกษตรโดยใช้โครงข่ายประสาทเทียม แบบหลายชั้น   
สามารถแบ่งเป็น 3 กระบวนการ ดังน้ี  

 

 
 

 

 
 

1) การออกแบบโมเดลด้วยโครงข่ายประสาทเทียม 
การศึกษาและรวบรวมข้อมูลการพัฒนาตัวแบบวิเคราะห์ข้อมูลพยากรณ์หนี ้สินครัวเร ือน

เกษตรกร ด้วยโครงข่ายประสาทเทียม ผู้วิจัยได้ทำการศึกษาและเลือกใช้ข้อมูลทุติยภูมิที่มาจากการจดบันทึกบัญชี

ติดตามและ
สรุปผล

นําความรู้
ไปเผยแพร่

พยากรณ์
ข้อมูล

ออกแบบ
การทํางาน

วิเคราะห์
ปัญหาที่
เกิดขึ้น

สํารวจ
ข้อมูล

เบื้องต้น

1. การออกแบบโมเดลด้วยโครงข่ายประสาทเทียม 

2. การวิเคราะห์ประสิทธิภาพของโมเดล 

3. การนำองค์ความรู้ที่ได้ไปใช้งาน 

ภาพที ่2 กรอบแนวคิดการวิจัยของแบบจำลอง 
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ครัวเรือน ได้แก่ รายได้ประเภทต่าง ๆ และค่าใช้จ่ายต่าง ๆ เพื ่อนำมาสร้างตัวแบบพยากรณ์หนี ้สินครัวเรือน
เกษตรกร กระบวนการรวบรวมข้อมูลและเตรียมข้อมูล สามารถแบ่งออกเป็น 3 กระบวนการย่อย ดังน้ี 
  1.1) การบันทึกข้อมูลบัญชีครัวเรือน (Data Selection) กลุ่มตัวอย่างข้อมูลบัญชีครัวเรือน โดย
กำหนดชื่อแอททริบิวต์ไว้ตารางที่ 1 

 
ตารางที่ 1 กำหนดชื่อแอททริบิวต์ 

ชื่อแอททรบิิวต์ ความหมาย 
net income รายได้หลัก เช่น ค่ากรีดยาง  
InSavings เงินเก็บคงเหลือ 
InOther รายได้อื่นๆ 
cfood ค่าอาหาร 
cHouse ค่าเช่าบ้าน 
cElectric ค่าน้ำค่าไฟ 
cClothes  ค่าเสื้อผ้า 
cVehicle ค่าพาหนะ 
cMedicine ค่ายา 
exlotterly ค่าล็อตเตอรี่ 
exGambling ค่าการพนัน 
exalcohol ค่าเหล้า 
excigaret ค่าบุหรี่ 
cinterest ค่าดอกเบี้ย 
ctravel ค่าท่องเท่ียว 
cmake ค่าทำบุญ 
cdebt หน้ีสิน 

 
  1.2) การทำความสะอาดข้อมูล (Data Cleaning) โดยกรองข้อมูลที่ไม่ถูกต้องหรือไม่สมบูรณ์  
พบว่า มีข้อมูลบางเรคคอร์ดที่มีค่าว่างหรือมีค่าสูญหาย (Missing value) จากการสอบถามผู้เชี่ยวชาญที่เกี่ยวข้องจึง
นำค่าเฉลี่ยของของข้อมูลในแต่ละรายการมาแทนที่ค่าข้อมูลที่มีค่าว่างหรือค่าสูญหาย  

1.3) การแปลงรูปแบบข้อมูล (Data Transformation) โดยแปลงแฟ้มข้อมูลจากรูปแบบ 
Spreadsheet File ให้อยู ่ในรูปแบบ Comma Separate Values (CSV) เพื ่อนำไปใช้ในการพัฒนาแบบจำลอง  
การพยากรณ์ต่อไป 

2) การวิเคราะห์ประสิทธิภาพของแบบจำลองเครือข่ายประสาทเทียม 
เมื่อได้ข้อมูลสำหรับนำเข้าแล้วจะทำการหาโครงสร้างที่เหมาะสมของโครงข่ายประสาทเทียมแบบ

หลายชั้นบนโปรแกรม WEKA กำหนดรอบในการทดสอบสำหรับแต่ละโครงสร้าง 5,000 โดยกำหนดกฎเกณฑ์การ
เลือกโครงสร้างที่ดีที่สุด คือ ค่าผิดพลาดของข้อมูลทดสอบเมื่อได้โครงสร้างที่ดีที่สุดแล้วจึงฝึกสอนและทดสอบ โดย
กำหนดการฝึกสอนเป็นแบบโครงข่ายประสาทเทียมแบบหลายชั้น ปรับค่าเรียนรู้และโมเมนตัมให้เหมาะกับงานวิจัย  
หลังจากนั้นทำการสร้างแบบจำลองเทคนิคการวิเคราะห์การถดถอยเชิงพหุคูณ (Multiple Regression Analysis) 
แล้วนำผลการพยากรณ์ไปประเมินประสิทธิภาพความแม่นยำของแบบจำลอง ประกอบด้วยกระบวนการดังน้ี 

2.1) การแบ่งชุดข้อมูลที่ใช้ในการทดสอบโมเดล ได้แบ่งชุดข้อมูลออกเป็น 2 กลุ่ม คือ กลุ่มที่ใช้ใน   
การเรียนรู้และกลุ่มที่ใช้ในการทดสอบ เพื่อให้การทดสอบมีความน่าเชื่อถือ  ผู้วิจัยจึงเลือกใช้วิธี 10-fold Cross 
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Validation ในการแบ่งชุดข้อมูล โดยเริ่มจากการแบ่งชุดข้อมูลทั้งหมดในชุดข้อมูลออกเป็น 10 ส่วน ข้อมูลในแต่ละ
ส่วนจะผลัดกันไปเป็นข้อมูลทดสอบ ในขณะที่อีก 9 ส่วนที่เหลือถูกใช้เป็นข้อมูลสำหรับการเรียนรู้ ดังน้ันการทดสอบ
จะต้องทำทั้งหมด 10 ครั้ง ดังแสดงในภาพที่ 3 

 
คร้ังที่ 

1 
 คร้ังที่ 

2 
 คร้ังที่ 

3 
 คร้ังที่ 

4 
 คร้ังที่ 

5 
 คร้ังที่ 

6 
 คร้ังที่ 

7 
 คร้ังที่ 

8 
 คร้ังที่ 

9 
 คร้ังที่ 

10 
1  1  1  1  1  1  1  1  1  1 
2  2  2  2  2  2  2  2  2  2 
3  3  3  3  3  3  3  3  3  3 
4  4  4  4  4  4  4  4  4  4 
5  5  5  5  5  5  5  5  5  5 
6  6  6  6  6  6  6  6  6  6 
7  7  7  7  7  7  7  7  7  7 
8  8  8  8  8  8  8  8  8  8 
9  9  9  9  9  9  9  9  9  9 
10  10  10  10  10  10  10  10  10  10 

 
ภาพที ่3 ตัวอย่างวิธี 10 fold cross validation 

 
จากน้ันทำการคัดเลือกข้อมูลและทำการบ่งชี้ชุดข้อมูลที่ไม่อยู่ในสภาวะปกติ (Outliers)  แล้วทำการแปลง

ไฟล์ให้เป็นไฟล์ .csv เพื่อนำเข้าไฟล์ข้อมูลและแปลงให้เป็นไฟล์ .arff โดยใช้ โปรแกรม WEKA เพื่อนำมาสร้าง
โครงข่ายประสาทเทียม 

2.2 ทดสอบประสิทธิภาพ  โดยพัฒนาแบบจำลองการพยากรณ์ด้วยอัลกอริทึมโครงข่ายประสาทเทียมแบบ
หลายชั ้นที ่ใช้ลักษณะการเรียนรู ้แบบแพร่กระจายไปข้างหน้า (Feed-Forward Neural Network) โดยกำหนด
ค่าพารามิเตอร์ learning rate อยู่ในช่วง 0 ถึง 1 ค่า Momentum อยู่ในช่วง 0 ถึง 1 และค่า Training Cycle ที่ 
300, 500, 800, 1,000 และ 1,500 โดยโดยใช้ข้อมูลนำเข้าจำนวน 17 แอททริบิวต์ เพื่อพยากรณ์โดยใช้โครงข่าย
ประสาทเทียมแบบหลายชั้น ดังภาพที่ 4 
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ภาพที ่4 แบบจำลองการพยากรณ์โดยใชโ้ครงข่ายประสาทเทียมแบบหลายชั้น 
 

อินพุต (input) แต่ละตัวจะมีค่าน้ำหนัก (weight) สำหรับงานวิจัยน้ีได้ทำการสุ่มค่าน้ำหนัก โดยมีค่าต้ังแต่     
0 – 1 และนำมาคำนวณตามสูตรดังน้ี 

                                              𝑛𝑒𝑡𝑗 = ∑ 𝑊𝑗𝑖

𝑛−1

𝑖=0
𝑋𝑖      (1) 

                                             
 

𝐻𝑗 =
1

1+𝑒
−𝑛𝑒𝑡𝑗

                                                            (2)                   

  
โดยค่า 𝑛𝑒𝑡𝑗 ได้มาจากการหาผลรวมของค่าถ่วงน้ำหนัก(𝑊𝑗𝑖 ) คูณด้วยค่าอินพุต (𝑋𝑖) จากทุกค่า   

โดยเริ่มตั้งแต่ 𝑖0 ถึง   𝑖16 จากการหาผลรวมของค่าอินพุตคูณด้วยค่าถ่วงน้ำหนักที่สุ่มขึ้นมา ค่าแรกเป็น net 
income คูณด้วยค่าถ่วงน้ำหนักที่สุ่มมาบวกกับค่า InOther คูณด้วยค่าถ่วงน้ำหนักที่สุ่มมา ทำจนครบทุกค่าจน
อินพุตสุดท้ายค่า cdebt คูณด้วยค่าถ่วงน้ำหนักที่สุ่มมาได้ ก็จะได้ค่า 𝑛𝑒𝑡𝑗  จากนั้นนำค่า 𝑛𝑒𝑡𝑗  มาคำนวณค่า
เพ่ือหาค่าในตำแหน่งของ 𝐻𝑗  ของแต่ละ hidden โหนด 
 

𝑛𝑒𝑡𝑘 = ∑ 𝑊𝑘𝑗
𝑚
𝑗=1 𝐻𝑗                                       (3) 

 

𝑂𝑘 =
1

1+𝑒−𝑛𝑒𝑡𝑘
                                                                     (4) 

 

net income 
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ค่า 𝑛𝑒𝑡𝑘 ได้มาจากการหาผลรวมของค่าถ่วงน้ำหนัก(𝑊𝑘𝑗 ) คูณด้วยค่าอินพุต (𝐻𝑗) โดยการคำนวณ
ดังวิธีการข้างต้น จากน้ันนำค่า 𝑛𝑒𝑡𝑘 มาคำนวณค่าเพ่ือหาค่าในตำแหน่งของ 𝑂𝑘  
 การคำนวณหาค่าความผิดพลาดสามารถคำนวณได้ดังต่อไปน้ี 

 

𝐸 =
1

2
∑ (𝑦𝑘 − 𝑂𝑘)2𝑝

𝑘=1
                                                  (5) 

 
4. การนำองค์ความรู้ที่ได้ไปใช้งาน 
 จากการทดสอบโมเดลโครงข่ายประสาทเทียมหน้ีสินครัวเรือนเกษตรกร พบว่า ค่าใช้จ่ายที่เป็นปัจจัยหลัก
ที่ก่อให้เกิดหนี้สิน มี 3 ปัจจัยหลัก คือ ค่าลอตเตอรี่  ค่าการพนัน และค่าดอกเบี้ย  ผู้วิจัยจึงนำองค์ความรู้ที่ได้ไป
เผยแพร่ให้เกษตรกรได้รับรู้  โดยยกตัวอย่างกรณีที่เกิดหน้ีสินพร้อมทั้งอธิบายเกี่ยวกับรายได้และค่าใช้จ่ายที่เกิดข้ึน
เพ่ือให้เกษตรกรได้เข้าใจมากย่ิงข้ึน เพ่ือหาแนวทางในการแก้ไขและวางแผนการใช้จ่ายในอนาคตต่อไป 
 
5. สถิติที่ใช้ในการวิจัย 
 ได้แก่ สถิติพ้ืนฐาน ร้อยละ ค่าเฉลี่ย (Mean) ส่วนเบี่ยงเบนมาตรฐาน โดยนำผลที่ได้เทียบกับเกณฑ์การ
ประเมิน ดังน้ี [12] 
                                    ค่าเฉลี่ยเท่ากับ 4.51 – 5.00 หมายความว่า ระดับมากที่สุด    
    ค่าเฉลี่ยเท่ากับ 3.51 – 4.50 หมายความว่า ระดับมาก    
    ค่าเฉลี่ยเท่ากับ 2.51 – 3.50 หมายความว่า ระดับปานกลาง    
    ค่าเฉลี่ยเท่ากับ 1.51 – 2.50 หมายความว่า ระดับน้อย    
    ค่าเฉลี่ยเท่ากับ 1.01 – 1.50 หมายความว่า ระดับน้อยที่สุด    

 
ผลการวิจัย 

ผลการวิจัยในส่วนนี้นำเสนอโมเดลของการสร้างแบบจำลองการพยากรณ์โดยใช้โครงข่ายประสาทเทียม
แบบหลายชั ้น ที ่ใช้ลักษณะการเร ียนรู ้แบบแพร่กระจายย้อนกลับ (Back Propagation) และการตรวจสอบ       
ความถูกต้องของโมเดลที่ใช้ในการการวิเคราะห์พยากรณ์หน้ีสินจากบัญชีครัวเรือนเกษตรกร  ดังน้ี 

1. แบบจำลองการพยากรณ์โดยใช้โครงข่ายประสาทเทียม โดยกำหนดค่าพารามิเตอร์ Learning Rate อยู่
ในช่วง 0 ถึง 1 ค่า Momentum อยู่ในช่วง 0 ถึง 1 และค่า Training Cycle ที่ 300, 500, 800, 1,000 และ 1,500 
จากการพัฒนาแบบจำลองการพยากรณ์พบว่า แบบจำลองการพยากรณ์ที่พัฒนาขึ ้น กำหนดค่า Learning Rate 
เท่ากับ 0.3 ค่า Momentum เท่ากับ 0.2 และค่า Training Cycle เท่ากับ 5,000 ให้ค่าความผิดพลาดน้อยที่สุด  
โดยตัวอย่างแบบจำลองการพยากรณ์โดยใช้โครงข่ายประสาทเทียมแบบหลายชั้น  

2. ความถูกต้องของโมเดลการพยากรณ์หนี ้สินของเกษตร  เมื ่อได้โครงสร้างที่เหมาะสมจากนั้นจึงทำ     
การออกแบบการทดลองเพื่อค้นหาอัตราการ เรียนรู้  และโมเมนตัมที่ให้ค่าผิดพลาดในการพยากรณ์ต่ำที่สุด  โดย
การออกแบบการทดลองเชิงแฟคทอเรียล 2 ปัจจัย 9 ระดับ โดยกำหนดอัตราการเรียนรู้มี 10 ระดับคือ 0.01-0.10  
และโมเมนตัม มีค่า 0.1-0.9  ทำการทดสอบพยากรณ์ 90 คาบเวลาล่าสุดจากข้อมูลชุดฝึกสอนและหาค่าผิดพลาด
เฉลี่ย จากการทดสอบพบว่า ค่าความถูกต้องเท่ากับ 99.1537% และค่าผิดพลาดที่ต่ำสุดเท่ากับ 0.8463%  แสดงดัง
ตารางที่ 2 
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ตารางที่ 2 ผลการพยากรณ์โมเดลโดยใช้โครงข่ายประสาทเทียม 
 TP 

Rate 
FP 

Rate 
Precision Recall F-

Measure 
MCC ROC 

Area 
PRC 
Area 

Class 

 1.000 0.018 0.985 1.000 0.992 0.983 0.993 0.990 No 
 0.982 0.000 1.000 0.982 0.991 0.983 0.993 0.9906 Yes 

Weighted 
avg.  

0.992 0.010 0.992 0.992 0.992 0.983 0.993 0.993  

Correctly Classified Instances 99.1537 %            
Incorrectly Classified Instances 0.8463 %                   

     

 
1. การทดสอบประสิทธิภาพของโมเดลและการนำไปใช้ประโยชน์ 
 ผู้วิจัยได้ลงพื้นที่จริงโดยนำโมเดลไปทดสอบกับกลุ่มเกษตรกรในเขตพื้นที่ตำบลโคกสัก เป็นการลงพื้นที่ที่
เกิดจากการสัมภาษณ์และสอบถามข้อมูลจากเกษตรกรโดยตรง ในช่วงต้นเดือนและกลางเดือนเนื ่องจากเป็น
ช่วงเวลาท่ีเกษตรกรในแต่ละพ้ืนที่ต้องดำเนินการชำระเงินกู้ให้กับกองทุนหมู่บ้าน ทำให้ข้อมูลที่ได้มีความหลากหลาย
เพ่ือนำไปทดสอบกับโมเดล 
 

 
 

ภาพที ่3 การถ่ายทอดองค์ความรู้สู่ชุมชน 
 

 ผลจากการวิจัยตามวัตถุประสงค์ คือ การสร้างโมเดลการวิเคราะห์พยากรณ์หนี้สินจากบัญชีครัวเรือน
เกษตรกรด้วยเทคนิคเครือข่ายประสาทเทียมน้ัน ผลการลงพ้ืนที่โดยประเมินความพึงพอใจและเกษตรกรได้เห็นถึงผล
การพยากรณ์หน้ีสิน ทำให้เกษตรกรเห็นถึงปัจจัยที่ไม่มีความจำเป็น เช่น ค่าลอตเตอรี่ ที่ซื้อเดือนละ 2 ครั้ ง ค่าการ
พนันที่สามารถเลิกได้ แต่ปัจจัยที่มีความสำคัญคือ เงินต้นหน้ีสิน และดอกเบี้ย ซึ่งเป็นปัจจัยที่เกษตรกรไม่สามารถลด
ได้ เนื่องจากภาระหนี้สินที่มีมาอย่างต่อเนื่อง โดยข้อมูลที่ทำการสอบถามจากเกษตรกรนำเข้าสู่การวิเคราะห์ด้วย
โครงข่ายประสาทเทียมเพ่ือวัดประสิทธิภาพการใช้งานของโมเดลประกอบด้วย 5 รายการ แสดงดังตารางที่ 3 ดังน้ี 
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ตารางที่ 3 ผลการประเมินความพึงพอใจของโมเดลโครงข่ายประสาทเทียมสำหรับพยากรณ์หนี้สินของเกษตรกร 
ตำบลโคกสัก 

รายการ �̅� S.D. ระดับความคิดเห็น 
1. ความน่าเชื่อถือของผลการพยากรณ์หน้ีสินของเกษตรกร 4.56 0.51 มากท่ีสุด 
2. ผลการพยากรณ์ตรงกับความเป็นจริงของสถานะหน้ีสิน 4.52 0.65 มากท่ีสุด 
3. ผลการพยากรณ์สามารถนำไปประกอบการตัดสินใจ 4.68 0.56 มากที่สุด 
4. เกษตรกรพึงพอใจกับผลการพยากรณ์ที่แสดง 4.32 0.69 มาก 
5. เกษตรกรสามาถวางแผนการใช้จ่ายได้ในอนาคต 4.60 0.50 มากที่สุด 

โดยรวม 4.54 0.35 มากที่สุด 
 
 จากตารางที่ 3 แสดงการวิเคราะห์ผลแสดงให้เห็นถึงประสิทธิภาพของการเมินความพึงพอใจของระบบ
โครงข่ายประสาทเทียมสำหรับพยากรณ์หนี้สินของเกษตรกร ในตำบลโคกสัก อำเภอบางแก้ว โดยมีความคิดเห็น 
โดยรวมอยู่ในระดับมากที่สุด  (�̅� = 4.54, S.D. = 0.35)  เมื่อพิจารณารายข้อ พบว่า มี 4 ประเด็นที่ให้ผลอยู่ใน
ระดับมากที่สุด คือ 1. ผลการพยากรณ์สามารถนำไปประกอบการตัดสินใจ  (�̅� = 4.68, S.D. = 0.56)  2. เกษตรกร
สามารถวางแผนการใช้จ่ายได้ในอนาคต (�̅� = 4.60, S.D. = 0.50) 3. ความน่าเชื่อถือของผลการพยากรณ์หนี้สิน
ของเกษตรกร (�̅� = 4.56, S.D. = 0.51) 4. ผลการพยากรณ์ตรงกับความเป็นจริงของสถานะหนี้สิน (�̅� = 4.52, 
S.D. = 0.65) และสำหรับระดับความคิดเห็นที่มีค่ามาก มีเพียง 1 ประเด็น คือ เกษตรกรพึงพอใจกับผลการพยากรณ์
ที่แสดง (�̅�= 4.32, S.D. = 0.69)  
 

อภิปรายผลการวิจัย 
 จากงานวิจัยครั้งน้ีผู้วิจัยมีองคค์วามรู้ที่เกี่ยวข้องซึ่งทำการอภิปรายผลการวิจัยโดยมีรายละเอียดดังน้ี 
 1. จากข้อมูลบัญชีครัวเรือนของกลุ่มเกษตรกรเขตพื้นที่ตำบลโคกสัก ที่มีสภาวะหนี้สินกับธนาคารเพ่ือ
การเกษตรและสหกรณ์การเกษตร  และกองทุนหมู่บ้านอยู่ในอัตราส่วนที่ค่อนข้างสูง  การวางแผนการทำบัญชี
ครัวเรือนถือเป็นสิ่งสำคัญในการดำรงชีวิต โดยการทำบัญชีครัวเรือนจะต้องมีการบันทึกรายรับและรายจ่ายเป็น
ประจำเพื่อให้สามารถนำไปวางแผนและลดปัจจัยค่าใช้จ่ายที่ไม่จำเป็นทิ้ง สอดคล้องกับ นลินี อัศวธิติสกุล, กิ่งแก้ว 
บุญสุข, และ นิติภูมิ อัศวธิติสกุล และ วาริพิณ มงคลสมัย [13,14] ดังนั้นเกษตรกรควรมีการวางแผนและพัฒนา
บัญชีครัวเรือนอย่างต่อเนื่องและให้ตรงกับความเป็นจริงที่สามารถนำไปวางแผนค่าใช้จ่ายได้ในอนาคต  โดยปัจจัย
ค่าใช้จ่ายที่ได้จากการบันทึกบัญชีครัวเรือนของเกษตรกรของตำบลโคกสัก  เช่น ค่าอาหาร  ค่าที่พัก  ค่าน้ำค่าไฟ  
ค่าเครื่องนุ่งหุ่ม  ค่ายา   ค่ายานพาหนะ  ค่าล็อตเตอรี่  ค่าการพนัน  ค่าสุรา  ค่าบุหรี่  เงินต้นหน้ีสิน  ดอกเบี้ย  ค่า
ท่องเท่ียว  ค่าทำบุญ สอดคล้องกับ วาริพิณ มงคลสมัย [15] การจัดทำบัญชีข้อมูลรายรับและรายจ่ายของประชาชน
ในตำบลห้วยทราย อำเภอแม่ริม จังหวัดเชียงใหม่ ได้แก่ รายรับจากการปลูกพืชทางการเกษตร เบี้ยผู้สูงอายุรับจ้าง
และผลิตภัณฑ์จากผ้าใยกัญชง และรายจ่าย ได้แก่ ค่าน้ำ ค่าไฟ ค่าอาหารของใช้/เสื้อผ้า ค่าโทรศัพท์ ค่ายา ค่า
พาหนะ ค่าฌาปนกิจค่าทำบุญ ค่าปุ๋ย ค่าเครื่องสำอาง ค่าส่งบุตรเรียนหนังสือ ค่าผ่อนรถ ซองผ้าป่า ค่าประกัน และ
ภาษีสังคม ทำให้เห็นถึงปัจจัยแต่ละอย่างที่เหมือนกันและแตกต่างกันของเกษตรกรแต่ละครัวเรือน  ด้วยปัจจัย
ค่าใช้จ่ายที่ไม่จำเป็นที่ทำให้เกษตรกรมีภาระหน้ีสินเพ่ิมข้ึน  

2. การนำหลักการทำเหมืองข้อมูลมาช่วยในการวางแผนบัญชีครัวเรือนของเกษตรกร ด้วยการวิเคราะห์
พยากรณ์หน้ีสินจากบัญชีครัวเรือนเกษตรกรด้วยเทคนิคเครือข่ายประสาทเทียมแบบหลายชั้นที่ใช้ลักษณะการเรียนรู้
แบบแพร่กระจายย้อนกลับ (back propagation) เป็นไปตามวัตถุประสงค์ คือ การออกแบบและพัฒนาโครงข่าย
ประสาทเทียมสำหรับพยากรณ์หนี้สินของเกษตรให้มีความแม่นยำผิดพลาดน้อยที่สุ ด โดยค่าความถูกต้องเท่ากับ 
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99.1537% และค่าผิดพลาดเท่ากับ 0.8463%  สอดคล้องกับ Hosaka [16] ในการนำโครงข่ายประสาทเทียมมา
ทำนายการล้มละลายทางการเงินจากปัจจัยด้านต่าง ๆ เช่น ราคาหุ้น  ทั้งน้ีในส่วนของปัจจัยค่าใช้จ่ายที่เกษตรกรยัง
มีในครัวเรือนแบบซ้ำๆ ยังสอดคล้องกับ Tsai et al. [17] ในการพยากรณ์รายการทางการเงินที่ผิดปกติที่ยังคงมี
ความผิดพลาดแบบเดิม  

3. การประเมินความพึงพอใจของโมเดลที่ใช้ในการวิเคราะห์พยากรณ์หนี้สินจากบัญชีครัวเรือนจากกลุ่ม
เกษตรกร ประกอบด้วย 5 รายการ โดยมีความคิดเห็นโดยรวมอยู่ในระดับมากที่สุด  (�̅� = 4.54, S.D. = 0.35)  เมื่อ
พิจารณารายข้อ พบว่าประเด็นผลการพยากรณ์สามารถนำไปประกอบการตัดสินใจ มีค่าเท่ากับ ( �̅� = 4.68,      
S.D. = 0.56)  อยู่ในระดับมากที่สุด  สอดคล้องกับ  Bhandari, Mammadov, & Thevenot [18] ที่ได้ศึกษาถึง
ศึกษาผลกระทบของผู้บริหารในการถือครองหนี้ต่อการคาดการณ์ของนักวิเคราะห์การเงิน โดยเปรียบเทียบและดู
ความแม่นยำของการคาดการณ์ในช่วยลดความผันผวนของรายได้  และสร้างรายได้ที ่คาดเดาได้มากขึ ้น จาก
ผลงานวิจัยและองค์ความรู้ที่ได้สามารถนำไปขยายผลทางด้านงานวิชาการและนำไปประยุกต์ใช้กับเกษตรกรใน     
แต่ละพื้นที่ของแต่ละจังหวัดให้เกิดการวางแผนการใช้จ่ายเงิน เพื่อให้สอดคล้องกับเศรษฐกิจพอเพียงได้อย่างมี
ประสิทธิภาพต่อไป 

 
ข้อเสนอแนะ 

งานวิจัยน้ีทำการเก็บรวบรวมข้อมูลจริงจากกลุ่มเกษตรกร ซึ่งข้อมูลมีการเปลี่ยนแปลงทุกปี ดังน้ันจากผล
การทดสอบโมเดลที่ได้ผู้วิจัยมีข้อเสนอแนะสำหรับนำไปปรับใช้กับปัจจัยต่าง  ๆ ที่มีผลกระทบต่อค่าใช้จ่ายของ
เกษตรกรในอนาคตดังน้ี 

1. ควรเพ่ิมปัจจัยอื่นที่เกี่ยวข้องเข้ามาช่วยในการพยากรณ์ของการก่อหน้ีที่มีว่าเกิดจากสาเหตุใด เพ่ือนำผล
ที่ได้มาหาแนวทางแก้ไขปัญหาหน้ีสินให้เกษตรกร เช่น ปัจจัยด้านการค่าเล่าเรียนบุตร หรือปัจจัยจากการใช้สื่อทาง
สังคมออนไลน์ในปัจจุบัน 

2. ปัจจัยบางอย่างสามารถจัดกลุ ่มของป ัจจัยให้กระช ับขึ ้น เพื ่อให้โมเ ดลการพยากรณ์ที ่ม ีทำ                
การประมวลผลตัดสินใจได้เร็วข้ึน ทำให้ค่าพยากรณ์ที่ของโมเดลมีความเป็นกลาง 

3. ควรเพ่ิมการเปรียบเทียบกับโมเดลในรูปแบบอื่น เพ่ือให้เห็นถึงความแตกต่างของความแม่นยำในแต่ละ
โมเดล 

4. ควรนำผลการทดลองไปประยุกต์ใช้งานในอนาคต เพ่ือจะได้เห็นความเปลี่ยนแปลงของจำนวนหน้ีสินที่
เกิดข้ึน 
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